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Bilgisayvar Bilimleri ve Miihendisligi Degerlendirmeleri

YAPAY ZEKA DESTEKLI
KiSISELLESTIiRiILMIiS OGRENME
SISTEMLERI

Kadir TURGUT?

1. GIRIS

Dijital ¢agin ivmelenen teknolojik gelismeleri, egitim
sistemlerini yalnizca ylizeysel bi¢cimde degil, yapisal olarak
donistiirmektedir. Bu doniisiimiin merkezinde yer alan yapay
zeka (YZ) teknolojileri, 6gretme ve 6grenme siireglerine yonelik
klasik yaklasimlarin yeniden degerlendirilmesini zorunlu
kilmistir. Ozellikle bireysel farkliliklart merkeze alan pedagojik
modellerin yiikselisiyle birlikte, YZ tabanl sistemlerin sundugu
kisisellestirme olanaklari, c¢agdas egitimin en stratejik
bilesenlerinden biri haline gelmistir (Zawacki-Richter et al.,
2019). Klasik 6gretim yontemlerinin homojen yapisina karsilik,
YZ destekli kisisellestirilmis 6grenme sistemleri, 6grencilerin
bilissel kapasiteleri, 6grenme hizlari, ilgi alanlar1 ve davranigsal
egilimlerine gore dinamik ve esnek Ogrenme yollar1 insa
edebilmektedir.

Kisisellestirilmis 6grenme kavrami temelde, “68rencinin
O0grenme siirecine aktif olarak katildigi ve bu siirecin bireysel
ihtiyaclara gore sekillendigi” bir 6gretim yaklasimini ifade eder.
Bu yaklasim, geleneksel sinif temelli ve toplu 6gretime dayali
modellerin aksine, Ogrenme siirecini Ogrencinin bireysel
ozelliklerine uyarlamay1 hedefler. Yapay zeka ise bu siireci
Olceklenebilir, ger¢ek zamanl ve veri temelli bir hale getirerek

L QOgretim Gorevlisi, Istanbul Kent Universitesi, Meslek Yiiksekokulu, Bilgisayar
Programciligy, kadir.turgut@kent.edu.tr, ORCID: 0000-0002-8577-0500.
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kisisellestirmeyi somut bicimde uygulanabilir kilar (Chen et al.,
2022). Makine Ogrenmesi algoritmalari, dogal dil isleme
teknikleri ve Oneri sistemleri gibi teknolojiler, 6grencilerin
gecmis performanslarini analiz ederek 6grenme igeriklerini,
degerlendirme yontemlerini ve 6grenme yollarini siirekli olarak
optimize etmeye olanak tanimaktadir. Bu baglamda, yapay zeka
destekli kisisellestirilmis 6grenme sistemleri, yalnizca akademik
basariy1 artirmaya degil, ayn1 zamanda 6grenme siirecini daha
anlamli, motive edici ve slrdurulebilir hale getirmeye yonelik
derinlemesine bir potansiyel tasimaktadir. Ogrencilerin kendi
hizlarinda, ilgi duyduklari alanlarda ve 6grenme stillerine uygun
bicimde ilerlemeleri; 6grenmenin 6z-yOnetimini tesvik etmekte
ve bireyin 6grenme sorumlulugunu iistlenmesini saglamaktadir
(Holstein et al., 2020). Ozellikle ¢evrimigi egitim ortamlarinda,
bu tiir sistemlerin sundugu otomatik geribildirim, igerik onerileri
ve 0grenme yolu takibi gibi ozellikler, 6grenme siirecini daha
etkilesimli ve 6grenci odakli kilmaktadir. Ancak bu teknolojik
gelismelere ragmen, yapay zekanin egitimdeki rolii halen ¢ok
katmanli  sorunlari beraberinde getirmektedir. Oncelikle
algoritmik karar siireclerinin seffaf olmamasi, 6grenciler tizerinde
sistematik Onyargilar ve etkilesim esitsizlikleri yaratma riskini
tagimaktadir. Ayrica, egitim teknolojilerinin metalastirilmas,
Ogrenci verilerinin ticari sirketlerce kullanimi ve mahremiyetin
ihlali gibi etik sorunlar da bu sistemlerin mesruiyetini sorgulanir
kilmaktadir (Williamson & Eynon, 2020). Bu noktada, pedagojik
faydalarin 6tesinde, YZ destekli sistemlerin hangi kosullarda adil,
hesap verebilir ve kapsayici bir bigimde tasarlanabilecegi sorusu
onem kazanmaktadir. Dolayisiyla bu ¢calisma, yapay zeka destekli
kisisellestirilmis O08renme sistemlerini yalnizca teknik bir
inovasyon olarak degil, pedagojik, etik ve toplumsal acilardan
cok boyutlu bir inceleme konusu olarak ele almaktadir.
Calismada, bu sistemlerin egitim ortamlarinda nasil isledigi,
Ogrenci basarist ve etkilesimi iizerindeki etkileri, kullanilan
teknolojik altyapilar ve karar destek mekanizmalar1 ayritili
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bicimde degerlendirilecektir. Ayrica, bu sistemlerin uygulamaya
doniik smirliliklar:, olasi risk alanlar1 ve gelecege yonelik
arastirma bosluklar1 da ele alinarak, alana katki saglayacak
biitlinciil bir ¢er¢eve olusturulacaktir.

2. YONTEM

Bu ¢alisma, yapay zeka destekli kisisellestirilmis 6grenme
sistemlerinin pedagojik etkililigini, teknolojik altyapilarini ve etik
siirlarini ¢ok boyutlu bir bigimde ele almay1 amaglayan biitiinciil
bir aragtirma olarak tasarlanmigtir. Calismanin yontemi, nitel
arastirma  paradigmasi ¢ergevesinde yapilandirilmistir  ve
derinlemesine literatiir taramas1 temelli betimsel analiz yaklasimi
benimsenmistir. Bu metodolojik yonelim, alandaki teorik
birikimi sistematik bir bicimde analiz ederek mevcut egilimleri,
uygulama orneklerini ve arastirma bosluklarini ortaya koymay1
miimkiin kilmaktadir (Bowen, 2009). Arastirmanin temel amaci,
yapay zeka tabanli kisisellestirme sistemlerinin yiliksekogretim ve
cevrimigi Ogrenme baglamlarinda sundugu potansiyelleri
pedagojik, teknolojik ve etik boyutlariyla degerlendirmek; bu
degerlendirmeleri gilincel akademik literatiirle iliskilendirerek
anlaml ¢ikarimlar elde etmektir. Bu nedenle calisma, ampirik
veri liretmekten ziyade, alanyazinda yer alan segkin ve yliksek
etkili (high-impact) akademik kaynaklarin sistematik ve analitik
bicimde yorumlanmasina dayanmaktadir.

2.1. Arastirma Tasarimi ve Yaklasim

Arastirma tasarimi, niteliksel sistematik literatiir taramasi
biciminde kurgulanmistir. Bu kapsamda, 2015-2024 yillar
arasinda yayimlanmis olan hakemli makaleler, kitap boliimleri,
teknik raporlar ve bilimsel bildiriler tarama kapsamina alinmistir.
Bu zaman araligi, hem COVID-19 sonras1 dijitallesme siirecini
hem de ChatGPT gibi Uretken yapay zeka modellerinin
egitimdeki yiikselisini kapsayacak bi¢imde se¢ilmistir. Tarama
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stireci, PRISMA (Preferred Reporting Items for Systematic
Reviews and Meta-Analyses) protokolii temel alinarak
yapilandirilmistir (Page et al., 2021). Veri kaynaklar1 arasinda
Web of Science, Scopus, IEEE Xplore, SpringerLink, ERIC ve
Google Scholar gibi saygin indekslerde tarama yapilmis; yalnizca
akademik niteligi onaylanmais, etki faktorii yiiksek yayinlar tercih
edilmistir.  Ayrica, c¢alismanin kuramsal arka planm
giiclendirmek adina UNESCO, OECD, EDUCAUSE gibi
kurumsal kuruluslarin raporlarindan da faydalanilmistir.

2.2. Veri Toplama Sureci ve Kriterler

Literatiir taramasinda kullanilan anahtar kelimeler hem
kavramsal hem teknik boyutu kapsayacak sekilde belirlenmistir.
Ingilizce olarak kullanilan baslica terimler sunlardir: "Artificial
Intelligence in Education”, "Personalized Learning"”, "Adaptive
Learning Systems"”, "Learning Analytics”, "Al Ethics in
Education”, "Machine Learning in Pedagogy" ve "Educational
Recommender Systems".

Caligsma kapsamina alinan yayinlarin se¢iminde asagidaki
dahil etme kriterleri esas alinmistir:

. Yapay zeka destekli kisisellestirme sistemlerine
odaklaniyor olmasi,

. Egitim baglaminda (6zellikle yiiksekdgretim veya
cevrimi¢i 6grenme) uygulanabilirlik tagimasi,

. Teorik ya da uygulamali veriye dayali bulgular
icermesi,

. Hakemli akademik dergilerde yayimlanmis
olmasi.

Buna karsilik, blog yazilari, kisisel goriise dayali igerikler,
akademik niteligi bulunmayan popiiler yayinlar dislama kriterleri
kapsaminda degerlendirilmistir.
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2.3. Veri Analizi Yaklasimi

Toplanan veriler, betimsel igerik analizi ydntemiyle
incelenmistir. Bu dogrultuda, yayinlarda ele alinan ana temalar,
tartisma eksenleri ve one ¢ikan egilimler tematik kodlama yoluyla
siiflandirilmistir. Kodlama stireci, MaxQDA ve NVivo gibi nitel
veri analiz yazilimlari aracihigiyla desteklenmistir. Ozellikle iig
temel boyut lizerinden analiz yapilmaistir:

Pedagojik Etkililik: Ogrenci basarisi, motivasyon, katilim,
o0grenme ¢iktilar.

Teknolojik Altyapi: Kullanilan yapay zeka modelleri, veri
isleme yontemleri, sistem mimarileri.

Etik ve Sosyal Boyut: Veri gizliligi, algoritmik dnyargilar,
erisim adaleti, seffaflik.

Bu yaklasim sayesinde, sadece literatiirdeki kavramsal
cerceveler degil, ayn1 zamanda uygulamada karsilasilan sorunlar
ve ¢ozlim Onerileri de biitlinciil bicimde degerlendirilebilmistir.

3. BULGULAR

Yapilan sistematik literatiir taramast ve tematik igerik
analizi sonucunda, yapay zeka destekli kisisellestirilmis 6grenme
sistemlerinin egitimdeki uygulamalar1 iic temel boyutta One
cikmaktadir: pedagojik etkililik, teknolojik mimari ve etik/sosyal
yansimalar. Asagida bu bulgular biitiinciil ve karsilastirmali bir
cercevede sunulmustur.

3.1. Pedagojik Etkililik: Ogrenci Basarisi, Motivasyon
ve Katilhm

Yapay zeka tabanli  kisisellestirilmis  0grenme
sistemlerinin en belirgin pedagojik c¢iktisi, bireysel 6grenme
gereksinimlerine duyarli igerik sunumu yoluyla 06grenci
basarisinda anlamli artis saglamasidir. Cesitli calismalar, bu
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sistemlerin  Ogrenci performansimi %15 ila %40 arasinda
artirabildigini ortaya koymaktadir (Liu et al., 2020; Wang et al.,
2021). Ozellikle uyarlanabilir icerik onerileri, otomatik
geribildirim ve dinamik 6grenme rotalari, 6grencilerin kavramsal
anlama dizeyini derinlestirmekte ve Ogrenme siirecine olan
katilimlarin1 artirmaktadir. Bununla birlikte, 6grencinin 6grenme
stirecine aktif katilimin1 tesvik eden yapay zeka destekli sohbet
botlar1 ve sanal mentor sistemleri de 6grenme motivasyonunu
yikseltmektedir (Holstein et al., 2020). Ogrencilerin diisiik basar1
gosterdigi alanlarda gercek zamanli destek sunan bu araglar,
bireysel farkliliklarin taninmasini kolaylastirmakta ve 6grenme
kayiplarinin 6nline gecebilmektedir. Ayrica, Ogretmenlerin
Ogrenciye 0Ozgii veriler {izerinden geribildirim verebilmesi,
Ogretim siirecini daha etkili kilmakta ve &gretmen-6grenci
etkilesimini giiclendirmektedir. Ancak, bu sistemlerin pedagojik
etkileri 0grencinin 6z-diizenleme becerisi, dijital okuryazarlik
dizeyi ve motivasyonel yonelimlerine gore farklilik
gosterebilmekte;  kisisellestirme  her  zaman  basariy
garantilememektedir (Roll & Wylie, 2016).

3.2. Teknolojik Altyapr: Kullanilan Yapay Zeka
Modelleri ve Sistem Mimari Yapilar:

Bulgular, kisisellestirilmis  6grenme  sistemlerinin
arkasinda ¢ogunlukla Oneri sistemleri, makine &grenmesi
algoritmalari, dogal dil isleme (NLP) ve giderek daha sik derin
O0grenme tabanli mimarilerin yer aldigim1 gostermektedir.
Kullanilan modeller arasinda 0zellikle k-en yakin komsu, naive
Bayes, destek vektor makineleri (SVM) ve random forest gibi
klasik algoritmalarla birlikte, son dénemde LSTM, transformer,
BERT, GPT gibi derin 0grenme tabanli modellerin de
yayginlagtigi goriilmektedir (Chen et al., 2022). Bu sistemlerin
onemli bir 6zelligi, 6grenci modelleme siirecinde hem biligsel
hem davranigsal verileri isleyerek her 6grenci i¢in 6zellestirilmis
dgrenme yollar1 olusturabilmesidir. Ornegin, 6grenme analitikleri
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araciligiyla 6grencilerin 6grenme materyaliyle etkilesim sikligi,
video izleme siiresi, quiz basarimi gibi gostergeler analiz
edilmekte; bu verilere gore algoritmalar igerik siralamasini
dinamik bi¢imde yeniden diizenlemektedir. Ayrica, sistemlerin
bulut tabanl ve dagitik yapilara evrilmesi, 6lgeklenebilirligi ve
gercek zamanli veri islemesini kolaylastirmakta; cok sayida
kullanictya es zamanli olarak kisisellestirilmis hizmet
sunulmasina olanak tanimaktadir (Zawacki-Richter et al., 2019).
Bununla birlikte, yiiksek dogruluk oranlarina ulasmak igin
kullanilan modellerin genellikle biiytik veri setlerine ve karmasik
hesaplama altyapilarina ihtiya¢ duymasi, 6zellikle gelismekte
olan iilkelerde teknik esitsizlikleri artirmaktadir.

3.3. Etik ve Sosyal Boyutlar: Veri Giivenligi,
Algoritmik Onyargilar ve Erisim Adaleti

Yapay zeka destekli Ogrenme sistemleri, yiiksek
pedagojik potansiyele sahip olmasina karsin 6nemli etik ve sosyal
tartismalar1 da beraberinde getirmektedir. Bunlarin basinda veri
gizliligi ve algoritmik seffaflik sorunlar1  gelmektedir.
Ogrencilerin kisisel, bilissel ve davranissal verilerinin toplanmasi
ve islenmesi, bu verilerin {iclincii taraflarla paylasimi ve uzun
vadeli saklanmas1 gibi durumlar, veri etigi acisindan ciddi riskler
dogurmaktadir (Williamson & Eynon, 2020). Ote yandan,
kisisellestirme siireclerinde kullanilan algoritmalarin, veri
setlerindeki Onyargilar1 yeniden iiretme riski tasidigi tespit
edilmistir. Ozellikle demografik, kiiltiirel veya sosyoekonomik
farkliliklara duyarsiz modeller, bazi Ogrenci gruplarinin
dezavantajli  konumlarmi pekistirebilmektedir. Bu durum,
otomatik etiketleme, performans tahmini veya oneri sistemleri
gibi uygulamalarda adaletsizlige yol agabilmektedir. Son olarak,
bu sistemlerin kullanilabilirliginin yiiksek teknolojik donanim,
stirekli internet baglantisi ve dijital beceriler gerektirmesi, kirsal
bolgeler ve diisiik gelirli 6grenci gruplar agisindan dijital ugurum
riskini derinlestirmektedir. Bu nedenle, sistemlerin sadece teknik
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degil, aym1 zamanda kapsayici, adil ve erisilebilir bigimde
tasarlanmasi1 gerektigi yoniinde yaygin bir goriis olusmustur.
Bulgular 1s181nda, yapay zeka destekli kisisellestirilmis 6grenme
sistemlerinin sundugu firsatlar kadar, tasidigi risklerin de dikkatle
degerlendirilmesi gerektigi agiktir. Bu bulgular, bir sonraki
boliim olan Tartisma kisminda, kuramsal c¢erceve ve Onceki
calismalar 15181inda daha derinlemesine analiz edilecektir.

4. TARTISMA

Bu c¢alismanin  bulgulari, yapay =zeka destekli
kisisellestirilmis 0grenme sistemlerinin egitimin hem igerigini
hem de yapisim1 doniistiirdiigiinii gostermektedir. Ancak bu
dontlisiim yalnizca pedagojik bir ilerleme degil; ayn1 zamanda
teknoloji, etik, toplumsal esitsizlik ve oOgretim kiiltiiriinde
kirilmalar anlamina gelmektedir. Yapay zekanin sundugu
kisisellestirme potansiyeli, O0gretimin daha etkili, esnek ve
ogrenci merkezli hale gelmesine katki saglarken; bu potansiyelin
belirli ¢eligkiler ve sinirlarla gevrili oldugu da dikkatle
degerlendirilmelidir.

4.1. Ogrenmenin Algoritmiklestirilmesi ve Pedagojik
Derinlik Sorunu

Yapay zeka sistemleri, 6grencinin davranigsal izlerini
temel alarak karar verir: tiklamalar, siireler, basar1 puanlar1 gibi
nicel veriler, bireyin 6grenme deneyiminin karmasik ve cok
katmanli dogasini temsil etmekte yetersiz kalmaktadir. Bu
nedenle, kisisellestirme sistemlerinin sundugu “bireysellik”, cogu
zaman algoritmalarin sinirh sezgisel yetileriyle g¢ercevelenir.
Oysa 6grenme, yalnizca bilgi edinimi degil; ayn1 zamanda sosyal
baglamda anlam iiretme, duyussal gelisim ve 0Oz-farkindalik
streclerini iceren ¢ok boyutlu bir olgudur (Biesta, 2010). Bu ¢ok
boyutluluk, algoritmik sistemler tarafindan her zaman
yakalanamayabilir. Literatirde bu noktaya dikkat ceken
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caligmalar, yapay zeka tabanli sistemlerin pedagojik kararlar
mekaniklestirme riski tasidigini ve Ogretmenin pedagojik
sezgisini, baglamsal bilgeligini ve etik duyarlhiligini yeterince
yansitamadigini ileri siirmektedir (Selwyn, 2019). Ogrenme
strecinin algoritmik rasyonaliteye indirgenmesi, pedagojik
deneyimin insani boyutlarini siliklestirebilir.

4.2. Ogretmen Figiiriiniin Doniisiimii: Isbirlik¢i mi,
GoOzetleyici mi?

YZ destekli sistemlerin smif i¢i pratige entegre
edilmesiyle birlikte 6gretmenler artik yalnizca igerik sunan degil,
ayni zamanda veri yorumlayan, algoritmalarla igbirligi yapan ve
Ogrencilerin sistem i¢inde nasil hareket ettigini izleyen bir
konuma evrilmektedir. Bu doniisiim, 6gretmenin uzmanlik
alanin1  genislettigi kadar, yeni yiikiimlilikler ve etik
sorumluluklar da yiiklemektedir. Ornegin, sistemlerin sundugu
ogrenci profillerine gore karar vermek, Ogretmenleri dijital
degerlendirme araglarina fazlasiyla bagimli kilabilir; bu da
pedagojik 6zerkligin zedelenmesine yol acabilir (Williamson,
2018). Diger yandan, 6gretmenlerin YZ sistemlerini pedagojik bir
aractan cok gozetim mekanizmasi olarak kullanma riski de vardir.
Ogrenci davranislarinin siirekli izlenmesi, egitim ortamimin
Ozgirlike¢ii dogasina zarar verebilir; Ogrencilerin  igsel
motivasyon yerine digsal denetim hissiyle hareket etmesine neden
olabilir. Bu durum, 6grenmenin dogal akisin1 bozabilecegi gibi,
ogrencilerde “her an degerlendiriliyor olma” kaygisina da yol
acabilir.

4.3. Teknolojik Kapsayicilik ve Dijital Boliinme

Yapay zeka destekli sistemlerin teknik altyapilari
genellikle yiiksek islem giicii, genis veri setleri ve siirekli cevrim
ici olmay1 gerektirmektedir. Bu durum, dijital esitsizlikleri daha

da belirgin hale getirebilir. Ozellikle kirsal bélgelerde yasayan,
diisiik gelirli veya teknolojik donanima sahip olmayan 6grenciler,
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bu sistemlerden tam anlamiyla faydalanamayabilir. Bu baglamda,
“kigisellestirme” yalnizca teknolojiye erisebilen dgrenciler igin
gecerli bir ayricaliga doniigebilir (UNESCO, 2022). Ayrica
algoritmalarin veriye dayali karar vermesi, veri setlerinde var
olan tarihsel 6nyargilarin sistematik olarak yeniden tiretilmesine
neden olabilir. Ornegin, gecmiste diisiik basar1 gdsteren
Ogrencilere diisiikk diizeyde igerik Onerilmesi, bu Ogrencilerin
gelisim firsatlarint sinirlandirabilir ve basarisizlik dongiistinii
pekistirebilir (Crawford, 2021). Bu tiir “6grenilmis dnyargilar”,
algoritmik adalet konusunu egitim teknolojileri baglaminda
gundeme getirmektedir.

4.4, Etik Simirlar ve Seffaflik Sorunu

Egitim ortamlarinda kullanilan yapay zeka sistemlerinin
etik boyutlar1 ¢ogu zaman teknolojik gelismenin gerisinde
kalmaktadir. Ogrenci verilerinin ne sekilde toplandigi, ne kadar
stire saklandig1, hangi amagclarla islendigi ve kimlerle paylasildig:
gibi konular, ¢ogu zaman kullanicilar tarafindan yeterince
anlagilmamaktadir. Ayrica yapay zeka sistemlerinin karar
siireclerinin “agiklanabilirligi” sinirlidir. Ogrenciye neden belirli
bir igerik onerildigi ya da basarisinin neden diisiik tahmin edildigi
gibi sorulara verilen yanitlar, sistem gelistiriciler disinda
cogunlukla belirsizdir (Floridi et al., 2018). Bu baglamda,
egitimde kullanilan yapay zeka sistemlerinin yalnizca etkili degil,
ayni zamanda seffaf, hesap verebilir ve kullaniciy1 gili¢lendiren
nitelikte olmast gerektigi agiktir. Egitimde etik, yalnizca
mahremiyetin korunmasi degil; ayni zamanda karar alma
stireglerine katilim, dijital adalet ve esitlik ilkelerinin yagsatilmasi
anlamina da gelmektedir.

4.5. Doniistiiriicii Potansiyel ve Sorumlu Tasarim
Gerekliligi

Tim bu elestiriler ve tartismalar, yapay zeka destekli

kisisellestirilmis 6grenme sistemlerinin salt teknik degil, ayni
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zamanda pedagojik, etik ve toplumsal bir tasarim nesnesi olarak
ele alinmasi1 gerektigini ortaya koymaktadir. Bu sistemlerin
egitimde siirdiiriilebilir bir rol iistlenebilmesi i¢in, yalnizca
bireysel performansa odaklanan degil; katilimi, adaleti ve
duygusal gelisimi de gozeten biitiinsel bir dijital pedagoji
anlayisiyla tasarlanmasi gerekmektedir. Insan merkezli yapay
zeka, yalmzca bir etik ideal degil, aynm1 zamanda pedagojik
basarinin da 6n kosuludur.

5. SONUC

Bu ¢alisma, yapay zeka destekli kisisellestirilmis 6grenme
sistemlerinin ¢agdas egitim ortamlarinda sundugu potansiyeli,
sinirliliklart ve doniisiim etkilerini ¢ok boyutlu bigimde ele
almistir. Bulgular, bu sistemlerin 6grenci basarisini artirma,
O0grenme siirecini  bireysellestirme ve oOgretim etkinligini
giiclendirme agisindan Onemli firsatlar sundugunu ortaya
koymaktadir. Ozellikle uyarlanabilir igerik sunumu, 6grenme
analitikleri ve Oneri sistemleri gibi bilesenler sayesinde 6grenciler
daha etkili, hedeflenmis ve verimli Ogrenme yollarina
yonlendirilebilmektedir. Bununla birlikte, bu teknolojik
ilerlemelerin pedagojik, etik ve toplumsal diizeyde ciddi soru
isaretleri ve yapisal kirilmalar yarattig1 da goz ardi edilemez.

Arastirma sonuglari, kisisellestirmenin her durumda
O0grenme kalitesini artirmadigini, bazi durumlarda Ogrenme
stireclerini daraltabilecegini, O0grencinin i¢sel motivasyonunu
zayiflatabilecegini  ve sosyal O0grenme ortamlarini
zedeleyebilecegini gdstermektedir. Ozellikle algoritmalarin
davranigsal verilere dayanarak karar vermesi, 6grenmenin ¢ok
katmanli dogasini temsil etmekte yetersiz kalmakta; bu durum
O0grenme siirecinin indirgemeci bir anlayisa hapsedilmesine yol
acabilmektedir. Ayrica, 6gretmen rolleri lizerindeki doniislim,
veri temelli gdzetim baskis1 ve pedagojik 6zerkligin azalmasi gibi
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sonuclar, Ogretmen-Ogrenci etkilesimini daha mekanik bir
duzleme cekebilmektedir.

Teknolojik altyapinin yiiksek maliyetli ve karmasik
olmasi, dijital esitsizliklerin derinlesmesine katkida bulunmakta;
ozellikle sosyoekonomik acidan dezavantajli Ogrenciler bu
sistemlerin sundugu kisisellestirme olanaklarindan yeterince
faydalanamamaktadir. Ayrica, algoritmalarin karar siire¢lerinin
seffaf olmayisi, veri gizliligi, ayrimeilik riski ve hesap verebilirlik
eksikligi gibi etik sorunlari da giindeme getirmektedir. Bu
baglamda yapay zeka sistemlerinin egitimdeki islevi, yalnizca
bireysel basariy1 artirma degil; ayn1 zamanda adil, kapsayici ve
insan-merkezli bir 6grenme ortami1 olusturma sorumlulugunu da
icermelidir.

Bu degerlendirmeler 151ginda, asagidaki somut Gneriler
sunulmaktadir:

Politika Yapicilar ve Egitim Kurumlar1 I¢in:

. Yasal Duzenlemeler ve Etik Standartlar: Yapay
zeka tabanli 6grenme sistemlerinin veri igleme,
algoritmik karar alma ve kisisel veri kullanimi
konularinda agik etik ilkeler ve baglayic1 yasal
cercevelerle diizenlenmesi gereklidir.

. Kapsayic1 Dijital Egitim Politikalari:  Erisim
adaleti saglamak icin kirsal bolgelerdeki dijital
altyapilar giiclendirilmeli; diisiik gelirli 6grenciler
icin donanim ve baglant1 destegi saglanmalidir.

. Seffaflik ve Agiklanabilirlik: Egitimde kullanilan
yapay zeka sistemlerinin isleyisi ve karar mantigi
hem Ogretmenler hem O&grenciler tarafindan
anlasilabilir olmalidir.
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Uygulayicilar ve Ogretmenler i¢in:

. Veri Okuryazarligi ve Pedagojik Yetkinlik:
Ogretmenlerin yapay zeka destekli sistemleri
yalnizca teknik degil, pedagojik acidan da ele
alabilecek bir dijital okuryazarlik diizeyine
ulasmalar1 desteklenmelidir.

. Ogrenme Siirecinin Dengeli Tasarimi:
Kisisellestirme sistemlerinin kullanimi, sosyal
O0grenme, isbirlik¢i etkinlikler ve elestirel diigiinme
becerileri ile dengeli bigimde biitiinlestirilmelidir.

. Ogrenciye Etkin Geri Bildirim: Ogretmenler,
sistemlerin  sundugu veri ¢iktilariyla sinirh
kalmaksizin, 6grenciyle etkilesim halinde kisisel
ve nitelikli geri bildirimler sunmalidir.

Gelecek Arastirmalar I¢in:

. Disiplinleraras1 Modellerin Gelistirilmesi: Egitim
bilimleri, yapay zeka miihendisligi ve etik felsefesi
gibi disiplinlerin igbirligiyle daha adil, seffaf ve
pedagojik olarak gii¢lii sistemler gelistirilebilir.

. Uzun Vadeli Etki Analizleri: Yapay zeka destekli
O0grenme sistemlerinin  Ogrenciler iizerindeki
biligsel, duyugsal ve sosyal etkilerini Olgen
boylamsal ¢alismalara ihtiyag¢ vardir.

. Katihmer  Tasarim  Siiregleri: ~ Ogrenciler,
Ogretmenler ve egitim yoneticilerinin sistem
tasarim siireglerine aktif katilimi tegvik edilerek
kullanict merkezli ogrenme ortamlari
olusturulmalidir.

Sonug¢ olarak, yapay zeka destekli kisisellestirilmis
O0grenme sistemleri, yalnizca bir teknolojik gelisim degil; aym
zamanda pedagojik yeniden yapilanmanin da habercisidir. Bu
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doniisiimiin basariyla gergeklestirilebilmesi, yalnizca sistemlerin
teknik dogruluguna degil, ayn1 zamanda egitimde adalet, etik ve
insan onuruna saygili tasarim ilkelerine baglidir. Egitim, insani
merkeze alan bir alan olarak, yapay zekayi aragsallastirirken
insan  degerlerinden  uzaklagmamalidir. Bu  c¢alismanin
hazirlanmasinda, kaynak taramasi, icerigin gozden gegirilmesi,
ceviri vb. siireglerde yapay zeka yazilimlarindan faydalanilmigtir
(OpenAl, 2025).
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